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INTRODUCAO

Destaca-se a importancia de estudos de Data Science e algoritmos
de Machine Learning, para aplicacao na Ciéncia da Informacao,
como ferramenta de processamento e analise de corpus textual.

Em que medida algoritmos de Machine Learning sao capazes de
processar métricas de validacao em classificacao de dados
textuais?
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OBJETIVO:

e Diagnosticar se algoritmos de Machine Learning, aplicados em dados nao-estruturados,
sao capazes de classificar documentos textuais, pelo olhar das técnicas de classificacao
dos bibliotecarios.

PROBLEMATIZACAO:

e Em que medida algoritmos de Machine Learning sao capazes de processar métricas de
validacao em classificacao de dados textuais?

METODOLOGIA:

e A investigacao fundamentou-se na Mineracao de Texto, uma vez que, estabelece
procedimentos de extracao de padroes em significativas quantidades de textos, tendo
como atributo a linguagem natural.
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DATA SCIENCE

Os estudos de Data Science
envolvem as informacoes, o
processo de selecao,
preparacao, transformacao,
desenvolvimento,
processamento e analise de
dados.
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PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS
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Fonte: Os autores (2022)
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PROCEDIMENTOS METODOLOGICOS

“A Mineracdo de Texto, esta permeada por quatro macro etapas: “coleta, pré-processamento, indexacao e analise da informacao.”

Etapa 1 — Definicao do corpus da pesquisa, nesta pesquisa, foram os trabalhos publicados no Anais do ENANCIB 2021.

Etapa 2 — Pré-processamento dos dados, caracterizada por ser responsavel pela construcao de uma estrutura representativa dos
documentos textuais. Inclui-se nesta etapa de pré-processamento a indexa¢ao dos dados, objetiva-se uma acessibilidade rapida e eficiente
das informagdes.

Etapa 3 — Construcao de uma estrutura de dados composta pelas etapas anteriores, no qual, aplica-se algoritmos de mineracao de dados,
com o objetivo de extrair os conhecimentos.

Etapa 4 — Analise da aplicacao dos algoritmos, e posterior, o processo de leitura dos dados gerados.
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Mapeamento do processo de execu¢ao da Mineragao de Texto
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Fonte: Elaborado pelos autores usando o software Orange Canvas (2022)
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ALGORITMOS UTILIZADOS PARA O PROCESSAMENTO - TESTE
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Fonte: Elaborado pelos autores usando o software Orange Canvas (2022)
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RESULTADOS — ANALISE DOS ALGORITMOS

Model AUC CA  F1 Precision Recal
kNN 0032 0052 0733 0733 0722

Meural Network 0970 0545 0.7110 0.688 0.733
Logistic Regression  0.960 0.832 0.714 0.769 0.667

Gradient Boosting  0.927 0939 0.643 0.692 0.600
Constant 0.500 05909 0.000 0.000 0.000

Fonte: Elaborado pelos autores usando o software Orange Canvas (2022)
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ANALISE COM ALGORITMO LOGISTIC REGRESSION
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Fonte: Elaborado pelos autores usando o software Orange Canvas (2022)
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ANALISE — LEITURA DOS DADOS

GT 1 - 66,66% artigos pertencem a sua classificacao prévia;
GT 2 — 73,33% artigos pertencem a sua classificac&o prévia;
GT 3 — 46,66% artigos pertencem a sua classificac&o prévia;

GT 4 — 73,33% artigos pertencem a sua classificacao prévia;

Recorte de 15 artigos

GT 5 — 60% artigos pertencem a sua classificacao prévia; por GT

GT 6 — 73,33% artigos pertencem a sua classificac&o prévia;
GT 7 — 86,66% artigos pertencem a sua classificac&o prévia;
GT 8 — 46,66% artigos pertencem a sua classificac&o prévia;
GT 9 — 73,33% artigos pertencem a sua classificacéo prévia;
GT 10 — 66,66% artigos pertencem a sua classificacao prévia;

GT 11 — 60% artigos pertencem a sua classificagao prévia.
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RESULTADOS

v" Analisar informacdes em documentos ndo estruturados significa inimeros desafios;

v" A importancia do pré-processamentos dos dados textuais, para qualificar andlise e leitura dos
algoritmos;

v' Observamos que ao aumentar o recorte e a quantidade de dados testados, ha a probabilidade
de identificar que determinados GTs (ENANCIB) podem ter conteddos mais aderentes entre
eles, ou ainda, GTs que tenham termos mais significativos, que os colocam em situacao de
exclusividade de tema em relacao a outros GTs;

v" A Mineracdo de Texto, por meio de Data Science, permite a construcdo de ferramentas de

extracdo e uso de dados, que tém a fortalecer as pesquisas na Ciéncia da Informacao;

v Verificamos viabilidade de aprofundamento neste modelo de investigac3o.
- -
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